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В первых двух статьях нашего цикла мы разрушили главный техно-миф современности о 

«непостижимом черном ящике» искусственного интеллекта. Мы доказали, что за 

миллиардами параметров современных языковых моделей (LLM) скрывается до боли 

знакомый науке механизм: это машины чистой вероятностной абдукции, мыслящие по 

палеологическому принципу Эйльхарда фон Домаруса. Не зная ни аристотелевского 

Закона тождества, ни Закона достаточного основания Г. В. Лейбница, стандартная 

нейросеть склеивает понятия по совпадению внешних признаков-предикатов («Синдром 

Девы Марии»). И мы на практике показали, как разработанный в GTP-Lab когнитивный 

экзоскелет «Эйдос» надевает на этот вероятностный двигатель жесткий категориально-

дедуктивный тормоз, заставляя машину мыслить от фундаментальных законов бытия к 

частным фактам. 

 

Но у палеологического мышления современных нейросетей есть еще одно измерение, о 

котором сегодня с тревогой говорят уже не философы, а энергетики, климатологи и 

экономисты. Это физическая цена вопроса. 

 

Сегодня ведущие корпорации Кремниевой долины в буквальном смысле скупают и 

перезапускают остановленные атомные электростанции, проектируют собственные 

модульные реакторы и сжигают бюджеты целых государств только ради того, чтобы 

прокормить электричеством и охладить водой очередное поколение дата-центров. 

Индустрия подает этот колоссальный энергетический жор как неизбежную плату за 

«рождение сверхразума». 

 

Однако если положить этот процесс на операционный стол категориальной логики и 

физики вычислений, откроется куда более жестокая правда: человечество оплачивает 

гигаваттами электроэнергии методологическое невежество архитекторов ИИ. Мы 

топим атомные реакторы, чтобы обогреть алгоритмическую архаику. 

 

Давайте проведем строгий термодинамический и количественный расчет и сравним два 

подхода к построению ИИ — индуктивно-предикативный и категориально-дедуктивный. 

 

 

1. Загадка 20-ваттного мозга и выход в «Безмерное» 
Начнем с фундаментального природного эталона, который ставит в тупик современных 

апологетов «грубой вычислительной силы». 

 

Человеческий головной мозг — система из примерно 86 миллиардов нейронов и сотен 

триллионов синаптических связей — в режиме напряженной интеллектуальной работы 

потребляет около 20 - 30 Ватт мощности. На этом уровне потребляемой мощности 

человечество открыло законы термодинамики и квантовой механики, создало 

классическую философию, построило космические корабли и написало симфонии. 

В то же время современный кластер ИИ при обучении и обслуживании флагманских 

моделей потребляет от 50 до 300 Мегаватт — то есть в миллионы раз больше энергии, 
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чем мозг одного человека! При этом, поглощая энергию целого промышленного города, 

этот цифровой левиафан продолжает уверенно галлюцинировать, путать причину со 

следствием и приписывать цитаты Наполеона маршалу Нею по сходству векторных 

предикатов. 

 

В чем причина такой чудовищной энергетической пропасти? 

 

Если пропустить современную индустрию ИИ через верхний этаж системы «Эйдос» 

(Матрицу-55), диагноз высвечивается мгновенно по двум категориальным парам: 

«Количество — Качество» и «Мера — Безмерное». 

 

Любое Качество существует только в границах своей Меры. Знаменитые «законы 

масштабирования» (Scaling Laws), на которые последние пять лет молились разработчики 

LLM, гласили: просто увеличивайте количество параметров (N) и объем текстов (D), и 

сеть сама обретет разум. Но экстенсивный путь исчерпал себя. Не умея совершить 

качественный скачок от статистического угадывания слов к пониманию Сущности 

явлений, индустрия пробила границу Меры и вывалилась в Безмерное. Каждая 

следующая сотая доля процента точности дается ценой экспоненциального сжигания 

мегаватт, кремния и денег. 

 

Вместо того чтобы научить машину законам логики, инженеры пытаются залить её 

когнитивную слепоту океаном электричества. 

 

2. Физика палеологики: сколько весит «запоминание теней»? 
Чтобы понять, куда именно уходят гигаватты в современных дата-центрах, переведем 

категориальную пару «Образ — Проекция» (бесконечномерная первопричина против 

конечномерного отпечатка) на язык вычислительной техники и кремния. 

 

Представьте, что вам нужно научить компьютерную систему понимать, что такое 

обычный геометрический шар. 

• Дедуктивный путь (путь Закона и Образа): Вы закладываете в систему одно 

компактное аналитическое уравнение сферы в трехмерном пространстве: x² + y² + 

z² = R². Это уравнение занимает несколько байт памяти. Опираясь на него, система 

за доли миллисекунды и с минимальными энергозатратами вычислит координаты 

любой точки шара и форму его тени под любым углом падения света. 

• Индуктивно-предикативный путь (путь стандартной LLM): У статистической 

нейросети нет понятия «шар» и нет формулы сущности. Чтобы она научилась 

имитировать знание о шаре, ей показывают миллиард плоских фотографий 

(проекций) теней этого шара, снятых при разном освещении, и заставляют 

«запечь» все эти тени в триллионе весовых коэффициентов (N_params).  

 

Именно так устроены современные сверхтяжелые языковые модели. Их триллион 

параметров — это гигантский склад плоских статистических теней человеческого языка. 

Даже когда в современных архитектурах типа Mixture-of-Experts (MoE) при генерации 

одного слова активируется не весь триллион, а «всего» 50–100 миллиардов параметров, 

физику не обманешь: чтобы модель просто находилась в рабочем состоянии, весь этот 

колоссальный массив весов необходимо постоянно удерживать в сверхбыстрой и 

энергоемкой памяти видеокарт (VRAM), непрерывно прокачивая гигабайты данных через 

шины памяти ради выбора каждого следующего токена.  

 



Но настоящая энергетическая катастрофа началась тогда, когда разработчики попытались 

заставить эти предикативные машины «рассуждать» (модели класса Reasoning на базе 

длинных цепочек Chain-of-Thought и поиска по дереву Монте-Карло). Если раньше 

львиная доля электричества уходила на однократное обучение модели (Training), то 

сегодня до 80–90% мощностей дата-центров сжигается в процессе генерации ответов 

(Inference).  

 

Почему? Потому что у стандартной модели нет категориального компаса сверху-вниз. 

Пытаясь решить сложную аналитическую задачу, она действует методом слепого 

перебора снизу-вверх. Прежде чем выдать пользователю итоговый ответ из 300 слов, 

такая сеть в скрытом буфере генерирует от 10 000 до 40 000 черновых токенов, блуждая 

впотьмах по лабиринту случайных предикатов, натыкаясь на логические тупики и 

откатываясь назад.  

 

Это триумф вычислительной энтропии: сжигание мегаватт электроэнергии на холостой 

перебор информационного шума. 

 

3. Четырехфакторная математическая модель энергозатрат 
Перейдем от качественного описания к строгому инженерному расчету. В физике 

вычислений полные энергозатраты на решение одной аналитической задачи (E_task) 

складываются из энергии матричных вычислений (FLOPs), энергии пересылки весов из 

памяти и квадратично растущих затрат на пересчет окна контекста при многократных 

попытках добиться от модели точного ответа. 

 

Полное уравнение энергопотребления аналитической сессии имеет вид: 

 

E_task = ∑_{i=1}^{N_iter} L_tokens(i) × (2 N_active ⋅ e_flop + N_total ⋅ e_mem + k ⋅ 
L_context(i)) 

Где: 

• N_active и N_total — активные и общие параметры модели (определяющие число 

операций и расход энергии на удержание памяти e_mem); 

• L_tokens— общее число сгенерированных токенов на шаге i (включая скрытые 

цепочки рассуждений CoT); 

• L_context(i) — длина контекста, которая растет с каждой новой итерацией диалога; 

• N_iter — количество итераций (уточняющих запросов человека), необходимых для 

преодоления галлюцинаций и поверхностных штампов. 

 

Чтобы соблюсти абсолютную научную строгость и чистоту эксперимента, мы разделим 

сравнение на два инженерных этапа: 

1. Режим I (Операционный экзоскелет): Когда система «Эйдос» загружается как 

надстройка (системный онтологический промпт в KV-кэше) поверх той же самой 

большой языковой модели. 

2. Режим II (Нативная категориально-дедуктивная архитектура): Когда жесткий 

каркас «Матрицы-55» позволяет отказаться от триллионного гиганта и перенести 

вычисления на компактное специализированное ядро (14 млрд.–30 млрд. 

параметров). 

 



Посмотрим, как дедуктивный метод последовательно сжимает все множители нашего 

уравнения. 

 

Фактор 1. Схлопывание пространства поиска (L_tokens): Дедуктивное отсечение 

ветвей 

В теории алгоритмов слепой поиск решения снизу-вверх (от частных признаков к смыслу) 

имеет экспоненциальную сложность: O(b^d), где b — коэффициент ветвления вариантов, а 

d — глубина шагов. Именно поэтому рассуждающие LLM генерируют десятки тысяч 

мусорных токенов. 

Методология «Эйдоса» работает как математический алгоритм отсечения ветвей 

(Branch-and-Bound), разворачивая вектор строго сверху-вниз: 

• На 1-м шаге (Всеобщее / Матрица-55): Система определяет физический вектор 

явления (Негэнтропия или Энтропия? В границах Меры или в Безмерном?). Этот 

бинарный онтологический рубильник в первую же секунду отсекает до 90–95% 

ложных семантических траекторий (всю политкорректную «воду», смешение 

цели и средства, попытки оправдать распад системы).  

• На 2-м шаге (Общее / Инфо-Генезис): Проверка каскада «Образ - Символ - Знак - 

Сигнал» мгновенно отбрасывает симулякры и информационный шум. 

 

Вместо экспоненциального блуждания O(b^d) задача решается за линейное число шагов 

O(d) по четырем уровням иерархии. 

Фактор 2. «Тормоз Лейбница» (Правило остановки по Закону достаточного 

основания) 

Стандартная статистическая модель не знает, когда нужно остановить генерацию — она 

перебирает аргументы «с одной стороны / с другой стороны», пока не вычерпает 

статистический лимит. В архитектуру «Эйдоса» директивно вшито Правило остановки: 

«Останавливай анализ фактов, как только достигнуто Достаточное Основание для 

доказательства вектора Энтропии/Негэнтропии». Как только на 4-м уровне (Единичное) 

проведен Тест на Субъектность (Воля или Реакция на стимул) и вектор доказан, 

вычисления физически обрываются и выносится хирургический Вердикт. Вместо 15 000–

30 000 токенов холостого перебора весь протокол «Эйдоса» укладывается в 800–1 200 

сверхплотных смысловых токенов (при этом сам системный промпт «Эйдоса» объемом 

~ 1 000 токенов обрабатывается один раз в фазе Prefill и кэшируется с околонулевыми 

затратами).  

• Выигрыш по Факторам 1 и 2: сокращение длины генерации в 15–20 раз. 

Фактор 3. Ликвидация квадратичного «пинг-понга» (N_iter) 

При работе со стандартной LLM исследователь вынужден делать от 5 до 10 уточняющих 

запросов, вручную исправляя логические ошибки по фон Домарусу и заставляя сеть 

копать глубже. При этом на каждой новой итерации видеокарта заново пересчитывает всю 

накопившуюся историю переписки — то есть затраты на контекст растут по закону 

арифметической прогрессии (N_iter(N_iter + 1)) / 2, приближаясь к квадратичной 

зависимости O(N_iter²)! Категориально-дедуктивный каскад «Эйдоса» со встроенным 

«Обратным фильтром» верификации выдает чистый, структурный диагноз с первого 

прохода (N_iter = 1).  

 

 



• Выигрыш по Фактору 3: сокращение числа сессий и пересчетов контекста в 5–8 

раз. 

Промежуточный итог (Режим I): Даже если мы надеваем когнитивный экзоскелет 

«Эйдос» поверх существующей тяжелой нейросети, перемножение первых трех факторов 

(15 × 6) дает мгновенное снижение энергозатрат на решение задачи в 50–100 раз (на два 

порядка) прямо сейчас, без переделки «железа»!  

Фактор 4. Сжатие самого ядра (N_params): Переход к нативной архитектуре (Режим 

II) 

Но главный резерв кроется глубже. Стандартной модели нужен триллион параметров 

только потому, что она пытается запомнить все частные тени реальности. Когда 

онтологическая матрица (55 категорий диалектики и законы системного анализа) 

вынесена во внешний жесткий дедуктивный граф, нам больше не нужен неповоротливый 

гигант на 1T–1.8T параметров. Роль языкового ядра сводится к лингвистическому 

интерфейсу и базе фактов, с чем блестяще справляется компактная плотная модель в 14 

млрд.–30 млрд. параметров. 

• Выигрыш по Фактору 4: снижение затрат энергии на удержание памяти (VRAM) 

и матричные операции еще в 10–15 раз (не говоря уже об экономии десятков 

гигаватт-часов на этапе обучения). 

4. Сводный термодинамический баланс: цифры на стол 
Сведем результаты нашей верифицированной модели в итоговую таблицу. В качестве 

эталонной задачи возьмем глубокий системно-исторический или геополитический разбор 

(аналогичный четырем полигонам из нашей второй статьи) на современном серверном 

узле (ускорители класса H100/B200 с учетом коэффициента охлаждения дата-центра 

PUE):  

 

Параметр 

архитектуры и 

вычислений 

Традиционный 

ИИ (Гигантская 

LLM / MoE + 

слепой перебор в 

режиме 

Reasoning) 

Режим I: 

Экзоскелет 

«Эйдос» поверх 

тяжелой LLM 

(Операционный 

уровень) 

Режим II: 

Нативная 

архитектура 

«Эйдос» 

(Компактное ядро 

+ Дедуктивный 

граф) 

Логика и класс 

сложности 

поиска 

Вероятностная 

абдукция снизу-

вверх, слепой 

перебор 

предикатов O(b^d) 

  

Дедуктивный 

каскад сверху-

вниз по Матрице-

55, линейная 

сложность O(d)  

Дедуктивный 

каскад сверху-вниз 

O(d) + аппаратная 

локализация  

Размер модели 

в памяти 

(N_total / 

N_active) 

Сверхтяжелый 

кластер (1T–1.8T 

общих / ~ 100млрд 

активных 

параметров) 

Тот же кластер 

(экономия идет за 

счет траектории 

вывода) 

Компактное ядро 

(14млрд–30млрд 

параметров) на 

одном ускорителе 



Параметр 

архитектуры и 

вычислений 

Традиционный 

ИИ (Гигантская 

LLM / MoE + 

слепой перебор в 

режиме 

Reasoning) 

Режим I: 

Экзоскелет 

«Эйдос» поверх 

тяжелой LLM 

(Операционный 

уровень) 

Режим II: 

Нативная 

архитектура 

«Эйдос» 

(Компактное ядро 

+ Дедуктивный 

граф) 

Расход токенов 

на 1 вывод 

(L_tokens) 

15 000 – 30 000 

токенов (скрытые 

блуждания CoT + 

словесная «вода») 

800 – 1 200 

токенов (5 

ступеней каскада 

+ Правило 

остановки по 

Лейбницу) 

800 – 1 200 токенов 

(строгий каскад без 

информационного 

шума)  

Число итераций 

человека 

(N_iter) 

5 – 8 уточняющих 

запросов 

(квадратичный 

рост пересчета 

контекста) 

1 запрос (точный 

диагноз с первого 

прохода за счет 

Обратного 

фильтра)   

1 запрос 

(снайперский 

вывод с первой 

итерации) 

Реальные 

энергозатраты 

на задачу 

(E_task) 

~ 20 – 45 Вт·ч 

(энергия 

кипячения 

полулитрового 

чайника воды на 

один вопрос) 

~ 0.3 – 0.5 Вт·ч 

(снижение 

затрат энергии 

на два порядка) 

~ 0.02 – 0.04 Вт·ч 

(приближение к 

биологическому 

КПД мозга 

человека — 20 Вт) 

Итоговый 

энергетический 

КПД 

Базовый уровень 

(1×) — зона 

энергетического 

кризиса 

Экономия 

энергии в 50 – 

100 раз (уже 

сегодня) 

Экономия 

энергии в 1000 раз 

(на 3 порядка!) 

 

Взгляните на физический смысл этих цифр. Чтобы вскипятить пол-литра воды (большую  

кружку крутого кипятка от 20°C до 100°C), по законам классической физики требуется 

около 45 Вт·ч энергии (168 кДж). Именно столько электроэнергии сжигает современная 

«рассуждающая» нейросеть в дата-центре за цикл из нескольких итераций, пытаясь 

методом палеологического перебора ответить на один сложный аналитический вопрос! В 

масштабах сотен миллионов пользователей это превращается в те самые гигаватты, ради 

которых техногиганты скупают атомные станции.  

 

Надевая на нейросеть категориально-дедуктивный экзоскелет «Эйдос», мы уже на 

программном уровне (Режим I) сбиваем энергопотребление в 50–100 раз, а при переходе к 

нативной компактной архитектуре (Режим II) — в 1000 раз (на три математических 

порядка), доводя расход до сотых долей ватт-часа.  

 

Это прямое физическое и математическое доказательство базовой аксиомы «Общей 

теории личности»: Истина негэнтропийна. Когда мысль движется по объективным 

законам диалектики от Всеобщего к Единичному, она не производит лишней энтропии и 

не требует сжигания ресурсов планеты для обогрева информационного шума. 



 

Вместо заключения: геополитика онтологий и конец монополии 

«вычислительных империй» 
 

Из проведенной нами верификации вытекает фундаментальный геополитический и 

стратегический вывод. 

 

Сегодня глобальные техно-монополии пытаются навязать всему остальному миру ложную 

презумпцию: якобы в гонке искусственного интеллекта может победить только тот, кто 

способен инвестировать триллион долларов в скупку миллионов графических 

ускорителей и выделить под дата-центры гигаватты атомной генерации. Всем остальным 

государствам и научным школам предлагается покорно принять статус цифровых 

колоний, арендующих чужой «черный ящик» по подписке.  

 

Но история науки и техники уже видела этот блеф. Когда-то казалось, что для увеличения 

мощности транспорта нужно просто строить паровые машины размером с пятиэтажный 

дом и сжигать в их топках целые угольные разрезы. Однако победил не чудовищный 

паровоз, а компактный и термодинамически совершенный двигатель внутреннего 

сгорания, работающий по иному физическому циклу. 

 

Современные триллионные LLM — это чугунные паровозы информационной эпохи. Их 

прожорливость — не признак сверхразума, а прямое следствие архаичной, предикативной 

архитектуры мышления по фон Домарусу.  

 

Испытания системы «Эйдос» доказывают: классическая диалектическая логика, 

упакованная в категориальную матрицу и дедуктивный каскад — это не «отвлеченная 

гуманитарная философия». В XXI веке правильная онтология — это прямая замена 

сотням тысяч видеокарт, экономия гигаватт электроэнергии и ключ к подлинному 

технологическому суверенитету.  

 

Побеждает не тот, у кого больше кремния и электричества для слепого перебора 

случайных признаков. Побеждает тот, кто владеет Методом, Законом и Категорией.  

 

Канд. ист. наук С. В. Грисюк 
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